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¿Cuáles son mis fuentes?

● Filtración de documentación de APIs internas de 
Google 2500 documentos). Fuente primaria, pero 
fuera de contexto.

● Documentos y testimonios del juicio antimonopolio 
en EEUU 20232025. Fuente primaria, pero parte 
de la información está tachada.

● Endpoints de APIs internas de Google encontradas 
por Mark Williams-Cook. Fuente primaria y 
reconocida por Google (pagaron una recompensa 
de 13.337 dólares)
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La “metafuente”: documento del juicio 
sobre la filtración
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Personajes clave

Y muchos más…
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¿Qué hemos aprendido?
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Raw signals, Top-level signals,
IR (Information Retrieval) Score



Page 7

Dos tipos de señales

T            Q
Topicality

(dependiente 
de la query)

Quality
(independiente 
de la query*)

@seostratega
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Topicality (T*)

Probabilidad de que una página sea relevante
para lo que está buscando el usuario.

A           B           C
Anchors

Enlaces hacia 
esa página

Body
Términos incluidos 

en el texto de la 
página

Clicks
Y otras señales 
de interacción 

del usuario
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Tipos de datos de 
interacción (en la SERP)

● Si el usuario hace clic o no
● Si vuelve a la SERP, y cuánto tarda
● En qué resultados se detiene y sus patrones de scroll
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Navboost

● Es una tabla gigantesca que guarda el histórico de 
datos de clics de los últimos 13 meses

● Activo desde 2005
● Evalúa pares query-URL. No puede contener datos 

sobre una URL nueva, Google necesita probarla
● Tiene en cuenta el sesgo de posición
● Datos separados para desktop / móvil, y por 

ubicaciones
● Puede ayudar a detectar intenciones de búsqueda
● Da mejores resultados para “freshnessˮ que sistemas 

de Deep Learning más modernos
@seostratega
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Confirmado desde 2023

@seostratega
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Y si hubiéramos sabido qué buscar, en 2017
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13 meses de datos Google = 13 años Bing
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¿Era esta la magia de Google? (2017)
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Pero la cosa cambia en 2017/2018

@seostratega

● El cálculo de relevancia era “tradicional :ˮ similar a Okapi 
BM25 (un TFIDF ligeramente más sofisticado)

● En 2015 se inicia una transición hacia señales generadas por 
sistemas de Machine Learning y Deep Learning (primero 
RankBrain, luego otros) 
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Sistemas Deep Learning y LLMs

RankBrain
2015

Pre-LLMs

RankEmbed
2017/2018?
Embeddings

DeepRank
2018

BERT para ranking

@seostratega

● Su objetivo es “generalizar ,ˮ no depender de datos de 
usuarios para cada par query/url, aunque están entrenados 
con datos de usuarios

● Caros de ejecutar, por eso sólo actúan sobre 200 resultados 
mejor posicionados RankBrain sólo 2030
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Embeddings
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RankEmbed: Embeddings de query y página 

● Genera embeddings para la 
query y para cada página, y 
calcula la distancia (cuanto más 
cerca, más similares/relevantes)

● Entrenado con un mes de datos 
de búsqueda

● Muy rápido, y muy efectivo para 
búsquedas frecuentes

● Rinde peor con las búsquedas 
menos frecuentes (long tails)

● Puede repescar páginas no 
consideradas por señales 
tradicionales

Query

URL 1 URL 2
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Combinación señales 
tradicionales + DL
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Los pesos o umbrales de cada 
señal, elegidos “a mano”
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Un ejemplo de umbral
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Page Quality = Trustworthiness / 
Authority
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Señales de calidad: a nivel 
página o sitio

Page
(señales a nivel 

de página) Site
(señales a nivel 

de sitio)
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Model.QualityNsrNsrData
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Algunas señales de calidad a nivel de 
sitio

@seostratega
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Mark Williams-Cook extrajo datos reales 
de Site Quality (800.000 sitios)

👀 https://www.youtube.com/watch?v=_AQ9UDqES80 

https://www.youtube.com/watch?v=_AQ9UDqES80
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Distribución de puntuaciones  

👀 Por debajo de 0.4 es imposible aparecer en 
Fragmentos Destacados / People Also Ask
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No hay correlación entre site_quality 
y los links de un sitio (DR) 
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Tampoco hay correlación con tráfico o 
popularidad  
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¿Cómo podría funcionar Site Quality?  

Un ratio entre:

● Número de búsquedas 
navegacionales o de marca 
(buscan específicamente ese 
sitio), y 

● Todas las búsquedas 
genéricas que han supuesto 
al menos un clic hacia ese 
sitio
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site2vec: Embeddings de sitio

Hola

Carlos
USEO
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Q* es estática: no depende de la 
query, salvo en casos especiales

Q independiente + Q dependiente

@seostratega
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¿Es la autoridad temática 
una de estas excepciones?
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Topic Authority: Factor 
reconocido para noticias
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Google clasifica las búsquedas en unas 25 
temáticas de primer nivel
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¿Cuántas categorías hay en Trends? ¿Y en 
la API de NLP de Google?
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PageRank, según distancia a la “página 
semilla” más cercana (Nearest Seed)

🔗 https://patents.google.com/patent/US9165040 

🔗 https://useo.es/patente-anti-spam-google/ 

https://patents.google.com/patent/US9165040
https://useo.es/patente-anti-spam-google/
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Cercanía a “High craps pages”, URLs para las 
que Google predice muchos clics orgánicos
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¿Y qué hay de los datos de Chrome?  

@seostratega



Model.QualitySitemapScoringSignals  
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Datos de interacción con webs en Chrome

Page 41👀 chrome://site-engagement/



Recapitulemos
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¿Más? Sí, Twiddlers, el papel de los 
raters y muchas cosas más…
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